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Klasifikacija povrsine Zemlje

Opis problema:
e Ugotavljanje rastja na posameznih predelih je po€asno, zahtevno in drago
e Siroka uporaba v kmetijstvu, subvencijah, CAP
e Zaznavanje sprememb poljS€in, bolezni, suse
e Izsekavanje gozda

e Avtomatizacija analize satelitskih slik

e Uporaba rezultatov za 1zboljSavo ucinkovitosti kmetovanja
e Uporaba na podrocju okoljevarstva in prava

e Avtomatska analiza v realnem Casu



Podatki

e Surove satelitske slike
o Dva neodvisna satelita
o Sveza slikana 5 dni
o Vec¢ TB na dan (kompresirano)

e Zunanji podatki
©  Vreme
o Padavine
o Tip prsti
o NatancnejSe letalske slike




Znacilke

e Surovi podatki
o 13 kanalov
o Diagnostika

e Indeksi

Razviti za posamezne znacilnosti
Detekcija zelenega rastja
Detekcija vode
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Lokacijska neodvisnost




/nacilke skozi Cas )
e Casovna komponenta L
o Razvoj rastline skozi leto Mo

o Detekcija stopenj razvoja
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o Detekcija ¢lovekovega vpliva

e Integracija dodatnih podatkov s
o Vreme )
o Temperatura / : N

o  Menajva kulture
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Znacilke skozi Cas

e Detekcija razvoja
kulture

o  Strokovnjaki
o Zacetek letnih
casov




Velike koli€ine p

e 292x1000x 1000x 13
=3,8 *10"9
Shranjevanje?

Prikaz?
e Dodatni podatki?
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“In our business, one in a million 1s next Tuesday™

Gordon Letwin
Oblaki

Manjkajoci podatki
Napake v senzorju

Nepri¢akovane
spremembe




Ustaljen proces

@

Cloud/
Shadow

e Delitev dela
e HitrejSi razvoj

e Sodelovanje Q

s2cloudless
= e VAR

masking

Interpolation m Feature
and temporal Engineering
~deo-learn s

] _random | Model .
Spatl.al SMOTE Fgaturc::- ngel Validation and Actlo'na'ble
Sampling : = Engineering Training . Prediction
pixels/chips Selection



Resitve "l L »
v
e Porazdelitev dela ‘ J \~. 0

o  Obravnava posameznih slik vzporedno ,‘ / \
o ZdruZevanje in obravnava rezultatov

e Zdruzevanje objektov




Uporaba podatkovnih tokov

® [zberemo zgolj klju¢ne znacilke
e Znacilke posodabljamo sproti in s tem delimo delo (maksimum, povprecje...)

Pareto optimal front

e Razvoj znacilk za realnoc¢asovno delo

100 %

o LGBM
®  Random forest
95% ® Logistic regression
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